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Rozpoznavanie, tak ako ho procesujeme, sa
sklada z dvoch faz

1.

prevod obrazka do vektora znakov (patterns)
prostrednictvom konvoluCnej neuronovej siete

prevod vektora znakov (patterns) do vyslednych
tried (napriklad rézne druhy vystrihov na satach)
prostrednictvom klasifikatora s jednou skrytou
vrstvou



Co nam méze pomdct pri vylepdeni procesu?

- Ak by sme vedeli, vektor znakov pre jedny saty,
zapisat ako linearnu kombinaciu “bazy”
konkretnych vektorov znakov pre “bazove” saty.
Zistili by sme skutoCne vyznamneé “bazove” saty.



PreCo nam, pri Satach, nestacia ich prirodzené

’? Dizka: po kolena, Vystrih: okruhly, PrileZitost: koktejlky, Strih: a¢kovy
pa ra metre ) Rukav: bez rukavov
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Ako ziskat skutoCne parametre daneho obrazka®

Dva pristupy:

1. Geometricky pristup
2. Strojoveé ucCenie bez ucitela, principom Koder
a Dekoder



Geometricky pristup (mracno bodov)




Princip Koder a dekoder

dekoder

koder



Uvedenymi sposobmi sme ziskali poCet (rozmer)
skutoCnych parametrov, predostrime si, Co
reprezentuju.



Geometricky

- Ide 0 vyznacne tvary

- vyznacne saty, pricom ich vyznamnost
pozname

- vieme podobnost Siat v nasom novom, menej

rozmernom svete Siat



Princip Koder a dekoder

- ked vieme pocet neuronov vnutornej vrstvy,
tak vieme jednoduchsie hladat aj k-means, a
tak najst novych reprezentantov danej
mnoziny Siat (dolezity rozdiel, mnozina bodov
a vektorovy priestor)

- chybu mame mensiu, najviac taku, aku sme
nastavili pri posudzovani toho Co “je rovhake”
pri zistovani pocCtu neuronov vo vnutornej
vrstve



Popis chyby pri jednom a druhom pristupe

1. Suma vlastnych Cisel, ktoré nezahrnieme do
vyslednych SkutoCnych parametrov (tie mene;
vyznamneé) - toto je pohodinejsie

2. Chyba ktoru dovolime pri akceptovani identity v
pristupe Koder dekoder (zadavame ju v procese
o vela skor, a to je zle)



Kde to pouzivame?

Znizeny rozmer je dolezity pre reprezentaciu
Siat z hladiska datoveho, substitucného a
optimalizacného.



Suvis pristupu Koder dekdéder a metody GAN



Biznis cases

Visually Similar Recommendation

Shop the Look > vytvaranie setov obleCenia

Visual Search > Street to Shop

Product tagging, collections > kategorizacia produktov
Long tail keywords > google search
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Dakujeme za pozornost’

Demo: http://erko.predictale.com
Contact: contact@predictale.com



